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“拍照赚钱”的任务定价

摘要

随着劳务众包平台的兴起，如何对任务进行合理定价成为平台的重要工作。

本文依据题目所给数据研究现有定价规律，并建立模型进行优化。

针对问题一，本文首先将任务点全部在地图上标出，发现任务集中在佛山，

广州，深圳，东莞四个城市，对四个城市内会员分布进行聚类分析，得到三个研

究区域。计算区域中心点，用于衡量任务的地理位置优劣。定义任务偏僻程度、

会员密度、任务密度 3个影响定量的变量，建立定价的函数表达式，用最小二乘

法计算各变量的系数，从而得到任务定价规律(见式(8))。根据已完成任务数据

重新计算系数，将未完成任务数据代入新的定价公式中，发现有 89%的未完成任

务实际定价低于理论定价，因此价格偏低是任务未被完成的主要原因。

针对问题二，以提高任务完成率和控制定价成本为目标修改问题一的模型。

本文利用了附件二中会员信誉值的数据这一反映其活跃程度的重要因素。考虑在

某一小区域内对任务与会员相互的吸引竞争关系进行研究，引入贝叶斯-纳什均

衡理论，建立新的定价方案(见式(16))。通过计算，任务定价上涨 12%，任务完

成情况上涨 23%。新方案在采用较少提价的前提下可以使任务完成率有较大提

高。

针对问题三，考虑以任务点为圆心，1.5km 为半径的圆域，通过计算，认为

当一个任务点存在周围超过 2个其他任务点时任务点密集，需要打包。建立打包

对象的挑选公式(见式(17))，符合要求的每 3个任务点将进行打包，遍历所有任

务点得到了打包点的分布图。对打包点的价格进行调整，计算打包后任务完成率，

与问题二模型的计算结果相比提高 3.7%。

针对问题四，首先将附件三中数据标注在地图上并对其进行聚类分析，划分

出新的区域并找出新的中心点，利用之前建立的定价模型计算出相应的定价公式

(见式(18))，代入附件三数据计算任务定价及完成率，平均任务定价为 69.4 元，

预计任务完成率为 93.7%。

本文借助谷歌地图进行数据分析和筛选，提高了模型的可靠性。

【关键字】 多元回归 K-means 聚类 贝叶斯-纳什平衡
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一、问题重述

1.1 问题背景

在大数据时代，传统的产品铺货率调查弊端越来越显著，“拍照赚钱”这种

基于移动互联网的自助式劳务众包平台应运而生。它是基于智能手机和移动互联

网下的一种自助式服务模式。用户下载相应的应用软件，注册会员，领取需要拍

照的任务并赚取相应酬金。这种方式为企业提供各种商业检查和信息搜集，且助

力于 o2o大潮中的数据采集和产品推广，相比传统的市场调查方式可以大大节省

调查成本，通过 GPS、系统云时间、图片等手段来控制数据质量，有效地保证了

调查数据真实性，缩短了调查的周期。因此 APP 成为该平台运行的核心，而 APP

中的任务定价又是其核心要素。如果定价不合理，有的任务就会无人问津，而导

致商品检查的失败。

1.2 问题提出

为了合理地进行“拍照赚钱”的任务定价，提出以下任务：

1. 研究附件一中项目的任务定价规律，分析任务未完成的原因。

2. 为附件一中的项目设计新的任务定价方案，并和原方案进行比较。

3. 实际情况下，多个任务可能因为位置比较集中，导致用户会争相选择，一种

考虑是将这些任务联合在一起打包发布。在这种考虑下，如何修改前面的定

价模型，对最终的任务完成情况有什么影响？

4. 对附件三中的新项目给出一个任务定价方案，并评价该方案的实施效果。

二、问题分析

2.1 问题一的分析

问题一需要根据附件一中的数据研究项目的任务定价规律，首先要找到任务

定价的影响因素，分析附件一中所给数据，将会员信息和任务信息分别标注在地

图上。根据会员分布划分区域，计算区域中心点，用于衡量任务的地理位置优劣。

定义偏僻程度、会员密度、任务密度 3 个变量，建立定价的函数表达式，用最小

二乘法计算各变量的系数，从而得到附件一的任务定价规律。比较未完成任务的
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实际定价和根据已完成任务标准确定的定价，可以发现未完成任务的劣势，得到

任务未完成原因。

2.2 问题二的分析

问题二是对第一问模型进行的修改。第一问中商家给出的定价策略并不十分

合理，导致相当一部分任务没有被完成，同时某些任务定价过高成本过大。问题

二中利用了附件二中会员信誉值的数据，考虑在某一小区域内对任务与会员相互

的吸引竞争关系进行研究，引入贝叶斯-纳什均衡理论，使平台与用户在最大程

度上达到共赢的效果，并通过计算与原来的模型进行比较。

2.3 问题三的分析

问题三是建立在第二问模型的基础上的。问题三要求考虑多个任务集中分布

的问题建立相应的打包策略。首先仍考虑以任务点为圆心，1.5Km半径的圆域，

当一个任务点周围超过 2个其他任务点时认为任务点密集，需要打包。建立打包

对象的挑选公式，符合要求的任务点将进行打包，遍历所有任务点可得到打包点

的分布。对打包点的价格进行调整，最终评估区域内的任务完成情况。

2.4 问题四的分析

问题四将前三问建立的模型进行系统化阐述，首先将附件三中数据标注在地

图上并对其进行聚类分析，划分出新的区域并找出新的中心点，通过代入之前建

立的定价模型计算出相应的定价方案，并计算任务完成率，评价该方案的实施效

果。

三、基本假设

1.假设所给任务难易程度均相同且都可实现，不考虑 APP 中任务描述、参考资料

等对用户是否接受任务的影响。

2.忽略天气、交通状况等不确定因素对任务定价的影响。

3.认为附件中所有数据均真实可靠。

四、符号说明
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变量 符号

区域 Z

任务点 P

定价 

权系数 C

底价 0a

城市中心点 O

人数 n

任务书 m

分项价格 z

信誉分值 G

期望价格 HV

最低价格 LV

五、模型的建立与求解

5.1 问题一

5.1.1 定价影响因素

劳务众包平台“拍拍赚”与本题有相同的应用背景，从官方网站[1]上我们了

解到，其任务的定价是算法驱动的，主要考虑了任务的复杂度、时间长短、门店

的位置，以及会员分布情况等因素。根据我们的基本假设，附件一所给所有任务

的复杂程度相同，因此，任务位置和会员分布是影响任务定价的两个主要因素。

5.1.2 数据分析处理

将附件一任务坐标导入谷歌地图中进行标注，可以发现任务集中在广东省的
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广州市、佛山市、东莞市、深圳市四个城市，如图 1 所示（蓝色点代表任务已完

成，橙色点表示任务未完成）。

图 1 任务分布情况图

同样地，将附件二会员坐标导入地图中进行标注，发现有些会员位于广东省

外或远离这四个城市，因此我们剔除这些会员信息以及会员编号为 B1174的错误

信息共 13 个样本信息。将这些会员坐标点进行聚类分析，用 K-means 算法在

MATLAB中画出如下聚类图如图 2：

图 2 会员分布聚类图
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根据会员分布划分 3 个区域：蓝色区域（Z1)主要覆盖深圳市；红色区域（Z2)

主要覆盖广州市和佛山市；绿色区域（Z3）主要覆盖东莞市。将三个类的质点作

为三个区域中心点 O1,O2,O3.三个中心点的地理位置见下表 1。

表 1 中心点地理位置

O1 O2 O3

经度 113.2757 114.0689 113.8294

纬度 23.1235 22.6414 22.9159

研究划分的 3个区域，可以对任务分布数据做进一步分析。

记任务点为 iP，任务点所属区域 jZ (j=1,2,3).任务点距中心点的距离可以表示

任务的地理位置，该距离越大，任务的地理位置也就越差，任务标价较高。

以任务点 iP为中心，1.5km 为半径做圆，该范围内覆盖的会员数为 n,其他任

务数为 m。当一个任务周围的会员密度越大，任务定价越低。

5.1.3 问题一模型的建立

认为任务定价 w由 3 部分组成：

 aaw 0 (1)

0a 为固定底价，是任务的最低价格，取附件一中的 65。 a表示赏金，是浮

动价格，受任务位置分布和会员分布的影响而变化。为受不确定因素影响（如

天气、交通管制等）的价格浮动。由于数据有限认为影响很小，在此暂不讨论。

记 1z 为任务偏僻程度。
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jO 是任务点所属区域 jZ 的中心点， mP 是离中心点最远的任务点。即离中心

点越远越偏僻。

由于任务分布集中在广东，距离较近，故近似认为任务点和会员点分布在二

维平面上，以他们的经纬度作为坐标 ),( ii yx 。

记 2z 为会员密度。
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m

im

n
nnz 

2 (3)

in 为任务点 1.5km 圆域内的会员数量， mn 是 in 的最大值。

记 3z 为任务密度。

m

im

m
mmz 

3 (4)

im 为任务点 1.5km 圆域内的其他任务点数量， mm 是 im 的最大值. 3z 的提出

是对会员密度的矫正，考虑到一个任务点的圆域内可能存在其他任务点，导致会

员密度的相对下降。认为 m 越大，定价越高。

332211 zCzCzCa  (5)

将(5)代入(1)，忽略即可得到任务定价公式

65332211  zCzCzCw (6)

表 2 回归方程变量含义

1C 任务偏僻程度的系数，预期为+

2C 会员密度的系数，预期为-

3C 任务密度的系数，预期为+

从式(6)可以看出，任务定价由固定底价和浮动价格组成，最终定价主要受

三个变量的数值影响，即任务偏僻程度、会员密度、任务密度三个变量。

5.1.4 问题一模型的求解

 任务定价规律

首先将附件一中全部任务点的坐标数据代入(2)可以计算一系列对应的 1z 。

然后根据经纬度与地表距离的换算关系，利用 MATLAB 统计每个任务点

1.5km 圆域内的会员数量和其他任务点数量，分别代入(3)(4)进行计算，得到 2z 3z .

现在我们已知每个任务点的定价 0w 和 1z 2z 3z 的具体数值，用最小二乘法拟

合的方法计算(6)中的系数 1C 2C 3C .计算结果如表 3 所示。
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表 3 系数计算结果

1C 2C 3C 2

8.2233 -0.1959 3.7487 0.78

根据方差的计算结果可看出，系数的计算结果比较可靠。

给出附件一中的任务定价规律如下：

653.74870.1959-8.2233 321  zzzw (7)

这也符合之前定价规律的探究，即偏僻程度、任务密度与定价成正相关，会

员密度与定价成负相关。且偏僻程度对定价产生主要影响作用。

图 3 定价模型拟合与实际定价对比图

图 3 表示了(7)的拟合情况，从杂乱的任务点定价散点中找出最贴合实际的

一般规律。

 任务未完成原因

观察图 1 可知，Z3 的任务基本都已完成，而 Z1 任务基本都未完成，这两个

区域的任务完成情况比较特殊，故主要研究 Z3区域。

首先研究 Z3中已完成任务的特点。根据 Z3中已完成任务点的数据计算相应

的 1z 2z 3z ,用最小二乘法拟合的方法重新计算(6)中的系数，得到新的定价规律：

652.94270.1589-8.9122 321  zzzw (8)

根据未完成任务点的数据计算

1z


2z


3z ，代入上述式(8)中计算 w，然后计算

每个未完成任务点的计算定价与实际的差值 w- 0w 。认为当这一差值大于 0 时，
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定价偏低，小于 0时定价偏高。

图 4 未完成任务的定价评估状况

我们发现 89%的未完成任务实际定价均小于计算定价，相比于已完成的任务

点，他们的定价偏低。

因此我们得出如下结论：

1.任务未完成的主要原因是定价偏低，使会员积极性下降。

2.存在地域特殊性，如深圳地区未完成任务情况普遍。

3.可能存在不确定因素的影响，如天气不好、道路施工、交通堵塞、会员个人因

素等，但不在本文的研究范围之内。

5.2 问题二

5.2.1 问题二模型的建立

问题一中的模型主要利用了附件二中会员的位置信息，没有考虑到会员信誉

值的影响，在问题二中将主要讨论该因素与定价的关系。

基于第一问的数学模型。同时考虑到会员的信誉值反映会员的活跃程度，建

立新的模型。

对会员活跃的程度数据进行打分处理如下表 3：

表 4 会员打分情况

信誉值 大于 10000 1000~10000 100~1000

打分 1 0.8 0.6

信誉值 10~100 1~10 小于 1

打分 0.4 0.2 0.8
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记 4z 为区域内会员信誉分数密度。





n

i
iGn

z
1

4
1

n为圆域内会员总数， iG 为第 i 名会员的信誉分数。

基于第一问中的模型，加入新的影响变量得到如下表达式：

6544332211  zCzCzCzCw (9)

同样使用最小二乘法求系数，得到如下结果：

表 5 系数计算结果

1C 2C 3C 4C

6.3248 -0.1395 2.3974 1.875

即有

65875.13947.21395.0-3248.6 4321  zzzzw (10)

某一区域内任务的定价反映此任务对会员的吸引程度。在某一小区域内，若

某一任务的定价略高于其他任务的定价，则其对会员具有较大的吸引力。同时此

区域内信誉值较高的会员更倾向于接受任务。

这种设计定价方案的问题类似于博弈问题。可以借助相关经济学理论进行研

究[2][3]。

首先利用式(9)代入附件一中全部完成任务的数据计算出的价格，认定为会

员的期望价格，设为 HV ，某一区域内最低定价为会员可能接受的最低价格，设

为 LV 。则最优定价应在二者之间。

假定某一任务平台的定价为  LL VM ，即当平台认定商品的价格为 LV 时，平

台给出的定价为  LL VM ；能使顾客接受的最低定价为  HH VM ，即此任务通过

模型一中全部实现数据给出的定价为 HV 时，能使顾客接受的最低定价为

 HH VM 。

该交易成交则对平台和会员的效用分别为  LLH VMV  及   LLL VVM  ，如果
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不成交则双方的效用均为 0。平台和用户都希望得到最大化的期望效用。

对于任意给定的  20,0LV ，平台的报价应使其期望利润最大化。因为只

   SSLL VMVM  时才能成交，完成后平台的利润为      HSSLL VVMVM  2/ ，

而未完成是利润为 0，所以  LL VM 应满足

      LSSL
LSSSSL

M
MVMPVMVMVMEM

L








 

 )(
2
|max (11)

这里  E 表示的是条件 LSS MVM )( 下 )( SS VM 的条件期望，  P 表示事件

的概率。

类似的，对于任意给定的  20,0HV ，会员的最低接受价格  HH VM 应该

使其期望获利最大，完成后会员得到的利益为      2/SSLLH VMVMV  ，未完成

时获利为 0，所以  HH VM 应满足

      LSS
SLLLLS

HM
MVMPMVMVMEMV

H








 

 )(
2
|max (12)

如果平台和会员组合     LLSS VMVM , 同时满足(9)和(10)，则是双方的一个均

衡。

博弈问题存在许多的均衡，本文采取线性价格均衡法，假定平台和会员的报

价分别是任务对二者价值的线性函数，表示为：

  SSSSS VCAVM 

  LLLLL VCAVM 

寻找 SA ， SC ， LA ， LC 使得这个组合同时满足(9)和(10)，即构成一个均衡。

通过文献[4]求得最优解

 
4
1

3
2

 SSS VVM (13)

 
12
1

3
2

 SSS VVM (14)

此时任务完成概率为
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 

  

 







1

0 0

1

4
1

4
1

0

b

H

V

HLH

V

LHLH

dVdVVV

dVdVVV
 (15)

如图 4所示:

图 5 线性价格战略的交易效率

设新任务定价：

 
4
1

3
2

1  wwM H (16)

该式因加入博弈论的经济学思想使模型更加完善。

5.2.2 问题二模型的求解

利用上述模型对任务重新进行定价，并代入公式(15)得到结果如下图 6

图 6 新旧方案任务完成情况对比图
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以任务完成概率进行估计，新方案预期任务完成率为 89.5%，相比与原方案

有较大改善。

 新方案与原方案的比较

通过计算，新方案总价为 64631 元，原方案总价为 57707元。任务定价上涨

12%，任务完成情况上涨 23%。由此可见，新方案在采用较少提价的前提下可以

使任务完成率有较大提高，从而减小商品检查失败带来的损失，使利润大大增加，

与旧方案相比有较大改进。

5.3 问题三

5.3.1 问题三模型的建立

 打包策略

在问题一中，我们定义 im 为任务点 1.5km 圆域内的其他任务点数量，通过

计算附件一各任务点的 im数值，得到 2.2m ，即在一个任务点周围平均存在 2

个其他任务点，于是认为以 1.5km 为半径的圆域内平均存在 3个任务。

因此给出如下打包策略：

1.首先选取一个任务点，若 2i m 则该点符合打包条件，该任务点将与其他两个

任务点进行打包，否则按独立任务点计算。其他两个任务点的挑选原则：选取的

3个任务点的平均任务完成概率大于给定指标即进行打包。已打包的任务点不再

参与其他打包。

2.选取下一个任务点，忽略下一个任务点圆域内已打包点，进行 1中的打包判断

流程。

3.当全部任务点判断、打包完毕后进行重新定价。独立任务点定价不变，打包任

务点定价进行适当调整。

 打包算法

对任务点进行打包的算法流程图如下图 7所示：
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图 7 打包任务点的算法流程图

圆域内打包任务点的挑选公式如下：

kdaaaAct ii  32ii1 )()(  (17)

式中 1a 为定价的系数， 2a 为任务完成概率的系数， 3a 为任务点距区域中心

点距离的加权系数， k为修正系数；

ii  , 分别代表当前任务点和被挑选任务点

的定价，

ii  , 分别代表当前任务点和被挑选任务点的任务完成概率，d 为两任

务点之间的距离。

当 Act的数值越接近 0 越适合被挑选打包。这样我们就可以确定被打包的任

务点。

5.3.2 问题三模型的求解

利用 MATLAB 进行求解，得到下图结果。
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图 8 打包点的分布图

图 8中，彩色点表示打包点，蓝色点为独立的任务点。

设打包点内的 3个任务定价平均值为 i ，设打包点的新定价为 3 10-i ，这

样一个信誉值稍差的用户受任务限额的限制变小，会员可以一次性完成大额任

务，会员积极性提高，同时分散会员参与其他项目，理论上任务的完成程度将有

进一步提高。

通过计算，得到如下结果：

图 9 打包前后任务完成情况对比图

通过对比可以发现，打包后任务完成率可以提高 3.7%，对任务完成情况有
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所改善。

5.4 问题四

问题四利用本文建立的模型对新任务进行定价并评价此方案的实施效果。

将附件三中的任务点标记在谷歌地图上进行分析，如图 10。

图 10 附件三任务点分布情况

从图中可以看出，任务点主要分布在广州市和深圳市。

对任务点进行聚类，结果如图 11 所示.

图 11 新任务聚类分析图
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通过聚类将附件三数据分为两个区域并确定出两个区域的中心点。

定价方案如下所示：

第一步：计算下列数据

1.各任务据市中心的距离

2.各任务以 1.5km 为半径圆内的任务数

3.各任务以 1.5km 为半径圆内的会员数

4.各任务以 1.5km 为半径圆内的会员荣誉值

将各数据进行标准化处理得 1z ， 2z ， 3z ， 4z 。

第二步：

利用下列公式对任务进行初步打分

第三步：

利用均衡理论对小区域内数据进行改进，公式如下：

 
4
1

3
2

1  HHH VVM (18)

第四步：

对符合条件的密集任务点进行打包

具体定价结果见附件一，平均任务定价为 69.4 元，预计任务完成率为 93.7%。

六、模型的评价与推广

6.1 模型优点

本文的模型是在对大量数据进行认真分析和处理后建立的，通过将数据点显

示在谷歌地图可以方便直观地观察分析，帮助排除特殊情况，寻找普遍适用规律，

使模型建立的数据信息更加可靠，更加贴近实际。

通过对模型的层层优化，使模型适应更加复杂的实际情况，模型简洁实用，

可移植性强。

问题二中利用会员期望与任务定价之间的影响，利用贝叶斯-纳什平衡理论

重新定价。使得新定价与原定价相比有更好的效果。

6.2 模型缺点

65875.13947.21395.0-3248.6 4321  zzzzw
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本文使用附件中的数据，数据来源有限，模型准确度无法进行进一步的评估，

模型可能具有一定的局限性。

6.3 模型推广

本文模型的应用背景是基于智能手机和移动互联网的劳务众包平台，在相似

背景下的应用众多，如外卖应用，滴滴打车，快递跑腿服务平台等都涉及到商品

定价与地理位置、会员积极程度的关系。
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附录

一、 自制地图

地址：

https://drive.google.com/open?id=1PtKPImNp-LqKmARQzBH-VSw7RG4&usp=sha

ring

二、代码

1. Kmeanstest.m

%获取经纬度

%[number,txt,raw]=xlsread('test.xls');

X = [ GPS1(:,1) GPS(:,1) ];

opts = statset('Display','final');

%调用 Kmeans 函数

%X N*P 的数据矩阵

%Idx N*1 的向量,存储的是每个点的聚类标号

%Ctrs K*P 的矩阵,存储的是 K个聚类质心位置

%SumD 1*K 的和向量,存储的是类间所有点与该类质心点距离之和

%D N*K 的矩阵，存储的是每个点与所有质心的距离;

[Idx,Ctrs,SumD,D] = kmeans(X,2,'Replicates',2,'Options',opts);

%画出聚类为 1的点。X(Idx==1,1),为第一类的样本的第一个坐标；X(Idx==1,2)

为第二类的样本的第二个坐标

plot(X(Idx==1,1),X(Idx==1,2),'r.','MarkerSize',14)

hold on

plot(X(Idx==2,1),X(Idx==2,2),'b.','MarkerSize',14)

%hold on

%plot(X(Idx==3,1),X(Idx==3,2),'g.','MarkerSize',14)

%绘出聚类中心点,kx 表示是圆形

plot(Ctrs(:,1),Ctrs(:,2),'kx','MarkerSize',14,'LineWidth',4)

plot(Ctrs(:,1),Ctrs(:,2),'kx','MarkerSize',14,'LineWidth',4)

%plot(Ctrs(:,1),Ctrs(:,2),'kx','MarkerSize',14,'LineWidth',4)

legend('Cluster 1','Cluster 2','Cluster

3','Centroids','Location','NW')

Ctrs

SumD

https://drive.google.com/open?id=1PtKPImNp-LqKmARQzBH-VSw7RG4&usp=sharing
https://drive.google.com/open?id=1PtKPImNp-LqKmARQzBH-VSw7RG4&usp=sharing
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2. makepackage.m

%打包脚本-

con(1:443,1)= 0;

distan(1:443,1:443) = -1;

a1 = 0.4;

a2 = 0.3;

a3 = 0.3;

k1 = 0.5 ;

temp =[zeros(1,443);zeros(1,443)];

%a1,a2,a3,k 分别为价格、完成情况、距离的加权系数与阈值

%con 为打包记录

%distan 为距离矩阵

for i = 1:443

count = 0;

list = 0;

if con(i)

continue;

else

for j =1:443

if con(j) == 0

%计算距离

if distan(i,j) == -1

distan(i,j)=DF(message(i,1),message(i,2),message(j,1),message(j,2));

end

%判断距离，并给出在圈内的列表

if 0<distan(i,j) && distan(i,j)< 1.5*0.009 && j~=i

count = count +1;

list = [list ;j];

end

if count>= 2

%计算激励

activ =

a1.*(message(list(2:count+1,1),3)+message(i,3))./65+a2.*(message(list

(2:count+1,1),4)+message(i,4))+a3.*distan(i,list(2:count+1,1))'-k1;

for k = 1:2

current = 1;

for l = 1:count-1

if activ(current)>activ(l+1)

current = l+1;

end

end

temp(k,i) = current;

if temp(k,i) == 0
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break

else

activ(temp(k,i)) =10000000;

end

end

%画图与赋值

if temp(2,i) ~= 0

con(i) = 1;

con(temp(1,i)) = 1;

distan(temp(1,i),:) = 0;

distan(:,temp(1,i)) = 0;

con(temp(2,i)) = 1;

distan(temp(2,i),:) = 0;

distan(: ,temp(2,i)) = 0;

c1 = rand;

c2 = rand;

c3 = rand;

scatter(message(i,2),message(i,1),10,[c1,c2,c3] ,'field')

hold on

scatter(message(temp(1,i),2),message(temp(1,i),1),10,[c1,c2,c3] ,'fie

ld')

hold on

scatter(message(temp(2,i),2),message(temp(2,i),1),10,[c1,c2,c3] ,'fie

ld')

hold on

else

scatter(message(i,2),message(i,1),10,'b','field')

hold on

end

else

scatter(message(i,2),message(i,1),10,'b','field')

hold on

end

end

end

end

end

3. map.m

[number1,txt1,raw1]=xlsread('1.xlsx');
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[number0,txt0,raw0]=xlsread('0.xlsx');

scatter(number1(:,2),number1(:,1),10,'r','field')

hold on

scatter(number0(:,2),number0(:,1),10,'b','field')

legend('已完成任务','未完成任务');

xlabel('经度')

ylabel('纬度')

4. picture.m

for i=1:838

if VarName8 == 1

scatter3(Hnumber,distance1,price,10,'r','field');

elseif VarName8 == 2

scatter3(Hnumber,distance2,price,10,'r','field');

else

scatter3(Hnumber,distance3,price,10,'r','field');

end

end

5. test.m

[number,txt,raw]=xlsread('test.xls');

%总数

x = [0 0 0 0 0];

%成功数

a = [0 0 0 0 0];

for i = 1:835

if (number(i,3)>80)

x(1) = x(1) + 1;

if (number(i,4) == 1)

a(1)= a(1) + 1;

end

elseif (number(i,3)>75)

x(2) = x(2) + 1;

if (number(i,4) == 1)

a(2)= a(2) + 1;

end

elseif (number(i,3)>70)

x(3) = x(3) + 1;
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if (number(i,4) == 1)

a(3)= a(3) + 1;

end

elseif (number(i,3)>65)

x(4) = x(4) + 1;

if (number(i,4) == 1)

a(4)= a(4) + 1;

end

elseif (number(i,3)>=60)

x(5) = x(5) + 1;

if (number(i,4) == 1)

a(5)= a(5) + 1;

end

end

end

stem(0:6,[0 a./x 0])

title('成功率与价格关系图')

xlabel('价格（1为高）')

ylabel('成功率')

axis([0 6 0 1])

6. cost1.m

cost = 0;

yb =0;

for i = 1:202

cost = cost + (y(i)-x(i,:)*b(:,1)).^2;

yb = [ yb ; x(i,:)*b(:,1)];

end

scatter(1:202,y,10,'r','field')

hold on

plot(0:202,yb,'b')

7. DF.m

function [ D ] = DF( gps11,gps12,gps21,gps22 )

%DF 此处显示有关此函数的摘要

% 此处显示详细说明

D = sqrt((gps11-gps21).^2+(gps12-gps22).^2);
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end

8. distance.m

temp = 0;

for i =1:2066

count = 0;

for j=1:1868

D = (number(i,1) - GPS1(j,1))^2+(number(i,2) - GPS2(j,1))^2;

if sqrt(D) < 0.009*1.5

count = count +1;

end

end

temp = [temp ; count];

end

temp2 = 0;

for i =1:2066

count2 = 0;

for j=1:2066

D = (number(i,1) - number(j,1))^2+(number(i,2) - number(j,2))^2;

if sqrt(D) < 0.009*1.5

count2 = count2 +1;

end

end

temp2 = [temp2 ; count2];

end

temp2 = temp2 - 1;

三、EXCEL 文件表格（部分）

1.附件一数据及相应处理

2.附件二数据及相应处理
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3 附件三数据及相应处理
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